Desmitificando el
Agente de Datos
de OpenAl

Como 1.5 exabytes de datos, 90,000 tablas
y un diseno intencionalmente simple
redefinen la |A empresarial.

Un analisis arquitectonico
para lideres técnicos.




El instinto dice que el problema es escribir SQL...

..La realidad es que el problema es el grano y la semantica.

. |
l '1%5%%%542315

~4 ,000

1.5 Exabytes 20,000

de almacenamiento datasets activos usuarios internos

_— - |

e ———T ]

A esta escala, muchas tablas se ven idénticas pero significan cosas totalmente distintas.
El agente debe saber diferenciarlas antes de escribir una sola linea de codigo.
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La Tesis ‘Vainilla’: Simplicidad Intencional

El agente es intencionalmente simple. La fiabilidad no proviene de un modelo

hiper-complejo, sino de la excelenclia en la infraestructura de datos subyacente.

Mito: Lo que la mayoria construye
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Anatomia del Agente: Los 4 Pilares
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\Qb_ 9} O Runtime (E1 Orquestador):
Herramientas (Las Manos): o El motor que parsea outputs,
Interfaces de acceso (APIs) ejecuta herramientas y
curadas para ejecutar mantiene el ciclo de
acciones. razonamiento (Agentic Loop).

OpenAl’'s internal Data sources
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La Paradoja de las Herramientas: Menos es Mas
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Con 40 herramientas superpuestas, el LLM

alucinaba al elegir qué herramienta usar
para buscar duenos de tablas.

. a Solucion

Tnﬂls

:

Busqueda de Bases de Sistemas Big :
Contexto Cnnnmmlenm Data Sﬁ;;ﬁﬂ?
(Compaiiia) (Docs) (Airflow/Spark)
A

Limite estricto de 13 herramientas sin
superposicion curadas por dominio.

"
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El Motor Principal: Las 6 Capas de Contexto

Un esquema desnudo no basta para diferenciar tablas. El contexto requiere 6 dimensiones.

6. Contexto Runtime

Ejecucion en

. 5. Memoria
Tiempo Real

4. Conocimiento Institucional
3. Enriquecimiento por Codex

Preparacion _ 2. Anotaciones Humanas

Offline

1. Metadatos de Uso
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Estratos Base: Preparacion Offline Diaria

Anotaciones:
Descripciones
manuales de duenos
(criticidad, reglas
de negocio).

Enriquecimiento Codex:
Trabajo nocturno donde

la IA lee el codigo
fuente del pipeline
(100-200 tablas en

lotes de 10 min) para
extraer légica real.

=29

Metadatos
de Uso

=

Anotaciones
Humanas

*
o
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Enriquecimiento

Codex

Metadatos de Uso: Linaje y consultas

historicas.

Clave: Se priorizan dashboards de cientificos
de datos sobre consultas de un solo uso.

Normalize
and Merge

Embedding

Model

Vector Store
Database
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Estratos Dinamicos: Llenando los Vacios en Tiempo Real

Contexto Runtime (Capa 6)

Conocimiento Institucional (Capa 4)

Control de Acceso RBAC qT
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Data
Warehouse

Consultas directas en vivo. Si 1la
descripcién offline es obsoleta, el
agente se conecta a la infraestructura
para validar el estado actual antes de
responder.

Ingesta separada y estrictamente
controlada. E1l agente busca en hilos
institucionales pero nunca expone datos
sin los permisos del usuario.
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El Cerebro Dividido: Memoria Global vs. Personal (Capa 5)

@ Memoria Global

Input
Aprendizajes de toda la empresa.

Ejemplo
El experimento exp_123 significa X.

Output
Se aplica automaticamente a todos los

usuarios en el futuro. Evita que el agente
repita errores pasados.

&

@ Memoria Personal

Input
Preferencias especificas de un individuo.

Ejemplo
A este usuario le gusta ver los registros
(signups) de los ultimos 30 dias por defecto.

Output

Modifica el rango de fechas en el SQL solo
para ese usuario especifico.

& NotebookLM



Sintesis Operativa: 3 Pasos hacia la Verdad

Paso 1: Vectorizacion. La pregunta en lenguaje
natural se convierte en un vector usando el
mismo modelo que indexo las tablas offline.
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Paso 2: Ensamblaje. Blsqueda de similitud y
coincidencia exacta para extraer tablas

relevantes, sumando Memoria y Conocimiento.
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Assembled Context

Paso 3: Bucle Agéntico. El contexto va al
Runtime y al LLM. Escribe SQL, observa el
resultado, corrige errores y repite hasta verificar.

Escribe SQL

Agentic loop

Runtime H

Corrige

Tools errores

@éa

OpenAl's internal
data sources

LLM
(GPT-5.5)

Observa el
resultado
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Mas alla del SQL: Casos de Uso Extremos de Codex

Migracion de Nube Parches Open-Source Triage de Soporte

Problema: Mover Problema: Semanas Problema: 5,500

600 Petabytes, de tiempo de usuarios
90k tablas y ingenieria reportando fallos

dependencias validando versiones en dashboards y
fragiles. de Spark/Kafka. pipelines.

Accion Codex: Generar Accion Codex: Bot "Zero- Accion Codex: Investigacion
cientos de miles de PRs (Pull Touch' que ejecuta tests, automatizada de logs antes de
Requests) para redirigir diagnosticay libera a que un humano intervenga

dependencias. oroduccion. :
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Zoom Tactico: Migrando 10,000 DAGs en 2 Meses

Fase 1: Antes
(Grafo limpio en la nube antigua)

0ld cloud

Fase 2: Durante

(Linea divisoria vertical. Sistema hibrido
garantizando consistencia direccional)

0ld cloud New cloud

Fase 3: Después
(Grafo completo operando en la

nueva nube)

New cloud




Zoom Tactico: Automatizacion “Zero-Touch” de Parches

Antes: Dias/Semanas

& & & o —
Ejecutar Diagnosticar Validar en Despliegue a
Tests Fallos Staging Produccion

Ahora con Codex: Minutos/Horas

C Codex
Ejecutar Diagnosticar Validar en Despliegue a
Tests Fallos Staging Produccion

Lleva meses operando de extremo a extremo sin intervencidn humana vy

sin un solo incidente en herramientas criticas como Spark y Kafka.
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El Playbook: 5 Lecciones Estructurales

Invertir masivamente en el
modelo de IA.

Dar al agente todas las
herramientas posibles.

Usar todo el historial de
consultas para contexto.

Escribir prompts con
instrucciones paso a paso.

Ser cauteloso y conservador
con los timelines de IA.

El Playbook OpenAl

La infraestructura de datos es infinitamente
mas importante que el agente.

Menos herramientas (Limite de 13),
rigurosamente sin superposicioén funcional.

Usar solo consultas confiables verificadas
(Ej. dashboards de cientificos de datos).

Guiar el objetivo final, no el camino; confiar
en la capacidad de razonamiento del modelo.

Ser mas ambiciosos; los agentes de dominio
comprimen anos de trabajo en semanas.
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El Horizonte: El1 Fin de los Dashboards Estaticos

El agente de datos es solo el comienzo. El préximo paradigma no es
responder con una tabla SQL, sino generar aplicaciones analiticas completas
(Custom Apps) sobre la marcha, para cada pregunta especifica.

La complejidad no vive en el LLM. Vive en como organizas la realidad para que el LLM la entienda.
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